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Subida de Encosta

O algoritmo subida de encosta € uma das heuristicas
de busca local mais basicas. Em cada passo do algoritmo, a
solucdo gerada pelo estado corrente é substituida pela
solucao representada pelo melhor vizinho. O algoritmo
encerra quando alcanca um pico, ou seja, hao encontra
vizinho melhor que o estado corrente (RICH; KNIGHT, 1994;
RUSSEL; NORVIG, 1995). Em um problema de minimizacao
esse algoritmo € denominado descida de encosta (Down

Hill).
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Exemplos de estruturas de vizinhanca
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Subida/Descida de Encosta

Inicio
Seja s, a solugdo inicial (gerada aleatoriamente), s a solucdo representada pelo estado corrente, s’ a
solucéo representada pelo melhor vizinho do estado corrente, Iter o contador do nimero de iteracOes e
Max_Iter o nimero maximo de iteracdes
S« S
Iter < 1
Enquanto (Iter < Max_ Iter) faca
Seleciona sucessor s’
Se f(s‘) < f(s) Entéo
Retorne s
Fim-se
S« s’
Iter < Iter + 1
Fim-enquanto
Retorne s
Fim

Observacéo: no algoritmo descida de encosta a instrucdo Se_f(s) < f(s) Entéo e
substituida por Se f{s‘) > fis) Entéo
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Descida de Encosta — Simulacao 1
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Descida de Encosta — Simulacao 1
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Descida de Encosta — Simulacao 1
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Descida de Encosta — Simulacao 1

Problema: Fica-se preso no primeiro otimo local
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Descida de Encosta — Simulacao 2
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Descida de Encosta — Simulacao 2
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Descida de Encosta — Simulacao 2
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Descida de Encosta — Simulacao 2
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Descida de Encosta — Simulacao 2

Problema: Fica-se preso no primeiro otimo local
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Descida de Encosta — Simulacao 3
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Descida de Encosta — Simulacao 3
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Descida de Encosta — Simulacao 3
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Descida de Encosta — Simulacao 3
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Descida de Encosta — Simulacao 3

Encontrou o 6timo global
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Exemplo de aplicacao no problema de

otimizacao da producao de radios

)I:if
24 7200 0 760 | BOO : B40 : BBO : 520 : S60 | 1000 ‘ 1080 ; 1120 | 1160 : 1200 ;| 1240 : 1280 ;| 1320 | 1360
23| 690 : 730 | F70 | B1O i 850 | B90 : 930 ( S9¥0 : 1010 ; 1050 : 1090 ( 1130 i 1170 : 1210 i 1250 { 1250 | 1330
22 6ol : FOO ( 740 780 | 820 : BoD | 9S00 | 940 : 980 : 1020 @ 1060 | 1100 | 1140 : 1180 | 1220 : 1260 ( 1300
21| B30 | &70 ( 710 750 790 ; B30 : BYOD | 910 : 950 | 950 : 1030 ( 1070 : 1110 : 1150 : 1190 : 1230 | 1270
20| 600 ; B40 | BBO 720 760 | BOO : B40 | 88O : 520 ; S0 : 1000 ( 1040 : 1080 : 1120 : 1160 | 100 | 1240
19| 570 ; BLO | 650 B50 730 770 | B10 | 850 ;| B%0 : 930 | 570 | 1000 : 1050 @ 1050 : 1130 : 1170 | 1210
1g| 540 i 580 | 620 660 700 7400 | FBO | 820 | 860 : 900 | 540 | 5980 : 1020 @ 1060 i 1100 : 1140 | 1180
17| 510 : 550 | 590 B30 670 710 i 750 | 790 ;| 830 : BFD | 910 | 950 : 950 : 1030 : 1070 i 1190 | 1150
16| 480 ;i 520 | 560 BO0 B0 BBO : F20 | 76D | BOO : B840 | BBO | 920 : 960 : 1000 : 1040 : 1080 | 1130
15| 450 ; 450 ( 530 570 610 B50 | 690 | 730 770 ; B10 ; BSO | 8G90 : 530 @ S : 1010 @ 1050 | 1090
14 420 : 460 | 500 540 580 620 | 660 | 70O 740 780 i B20 | B6O | SO0 : 940 | 980 : 1020 | 1060
13| 350 § 430 | 470 510 550 550 | 630 | 670 710 750 ¢ 790 | B30 | H70 : 910 : S50 : 9950 | 1030
121 360 : 400 | 440 : 480 520 560 0 600 | 640 BRO 720 ¢ 760 | BOD ;| B840 : 880 ;| S20 : 960 | 1000
11 330 ; 370 | 410 ; 450 : 450 530 ;| 570 | 610 BAO 690 ; J30 | 770 | 810 : 850 ; 890 : 930 | 570
10| 300 @ 340 | 380 @ 420 : 460 500 i 540 | 580 B20 660 i JOO | 740 M0 B2 : 860 | S00 | 940
S5 270 | 310 | 350 30 430 : 470 510 | 550 550 B30 i 670 | 710 750 780 | 830 : B70 | 510
8| 240 | 280 | 320 380 0 400 : 440 | 480 | 520 560 600 : 640 | 68O 720 760 | 8OO : 8B40 | BBO
7] 210 | 250 | 290 330 370 410 : 450 | 4%0 530 570 i 610 | 650 BS0 730 770 | B10 | 850
B 180 | 220 | 260 300 340 380 | 420 | 460 500 540 i 580 | 620 Ba0 700 740 | 780 | 820
5 150 | 150 | 230 &0 310 350§ 3%0 | 430 : 470 510 i 550 | 5590 630 670 710 | 750 | 790
4 120 | 160 | 200 240 280 3200 § 360 | 400 | 440 : 480 | 520 | 560 GO0 &40 &80 | F20 | Tolb
3} 50 130 | 170 A0 250 2590 330 | 370 | 410 : 450 | 450 | 530 570 610 650 | 650 | 730
2y B0 100 | 140 180 20 260 0 300 | 340 380 ¢ 420 : 460 | 500 540 580 620 | 66O | 700
1} 30 70 110 150 190 230 ¢ 270 | 310 350 390 i 430 | 470 510 550 590 | 630 | 670
0f 0 40 80 120 160 2000 | 240 | 280 320 360 ¢ 400 | 440 @ 480 520 560 | 600 | 640
1 2 3 4 5 £ 7 8 9 10 n 12 13 14 15 16

Regido factivel

Regifo ndo factivel

-Méximnglnhal
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